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Резюме. В статье представлен метод автоматической классификации сейсмических событий, 

направленный на поиск различий между землетрясениями и техногенными взрывами на основе алгоритма 

случайного леса. Модель использует только характеристики, извлекаемые из сигнала, записанного одной 

сейсмической станцией, без привлечения данных о местоположении или глубине источника. Вектор 

классифицирующих признаков формировался из амплитудных соотношений, а также временных, 

спектральных и фрактальных параметров сейсмограммы. Для обучения и тестирования был использован 

сбалансированный набор, включающий более 24 000 сейсмических записей из базы Pacific Northwest 

Curated Seismic Dataset. Точность обученной модели составила около 94 % на тестовой выборке. Анализ 

важности признаков показал, что наибольший вклад в распознавание внесли временные, фрактальные и 

спектральные параметры, что согласуется с особенностями формирования сигналов природного и 

техногенного происхождения. Полученные результаты показывают, что предложенный метод 

обеспечивает достоверное и надежное качество классификации и может применяться для 

автоматической фильтрации техногенных событий при сейсмическом мониторинге. 
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