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Резюме. Представлены результаты адаптации сверточной нейросети U-net к решению задачи трассировки 

поверхностей разломов на трехмерных кубах сейсмики. Картирование разломов является одним из этапов 

интерпретации результатов применения сейсмических методов полевых геофизических работ. Результаты 

интерпретации используются для построения структурных каркасов геологических моделей, планирования 

стратегии разработки месторождений, оценки гидродинамической связи объектов разработки, планирования 

точек заложения скважин, их количества и т.д. Разработанный алгоритм нейронной сети, применяющей 

алгоритмы компьютерного зрения, позволяет существенно увеличить скорость выделения разломов и 

снижает риски пропуска разломов в процессе интерпретации. Также рассмотрены проблемы применения 

нейросети, обученной на синтетическом наборе данных, для решения практических задач. Предложены 

методы повышения достоверности интерпретации данных, полученных в результате проведения полевых 

геофизических работ. В частности, при помощи расчета и обработки нейросетью дополнительного куба 

атрибута когерентности. Дана положительная оценка применимости сверточных нейросетей для решения 

задач трассировки поверхностей разломов. 
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